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Etiquetamiento por cortes en grafos



6.2 Etiquetamiento por cortes en grafos
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Etiquetamiento por cortes en grafos 6.3

Etiquetamiento por cortes en
grafos

El objetivo de esta practica es el etiquetamiento de las imagenes mediante cortes en grafos. Dada
una imagen a la que se le define una energia discreta, el etiquetado sobre la imagen esta basado en
la minimizacion de una energia. La energia debe ser directamente representable en grafos. Existen
algoritmos de méaximo flujo/minimo corte que garantizan obtener el minimo global de este tipo de
energias para etiquetados binarios.

6.1 Estimacion de la maxima probabilidad a posteriori (MAP) en
imagenes binarias

En el primer experimento seguimos a Greig et al. Plantea la eliminacion de ruido en una
imagen binaria. En los potenciales unitarios emplea la probabilidad del pixel en su
intensidad sea 1 6 0. Respecto a los potenciales a pares recurre a los campos aleatorios de
Markov (MRF). Sigue un modelo de Potts. Si las pares de etiquetas son iguales, la energia
es nula. En caso contrario, da un valor constante, 8. Se implementa la funcion testGreig.m.
Solo tiene un parametro de entrada, B3, lo que permite ajustar las energias de potenciales de
orden 1 y 2. Analizar el efecto de variar f3.

6.2 Segmentacion de imagenes mediante cortes en grafo

Boykov y Jolly aplicaron por primera vez los campos aleatorios condicionados (CRF). El
etiquetado sigue siendo una variable aleatorio pero no sélo estan condicionados los pixeles
entre si por su distribucion espacial, como ocurre con Greig. Los valores observados de los
pixeles, p.ej. el nivel de gris, también influye en la regularizacion espacial. Los potenciales
de orden dos quedan modificados y hacen varias propuestas. En el primer articulo

proponen:
(I, = 1)
B{p,q} e exp( 52 q >

En 2003, Boykov y Kolmogorov utilizan potenciales de segundo orden que se aproxima a
la minimizacion de la superficie de separacion entre etiquetas basada en una métrica de
Reimann deducida de la propia imagen. Mientras en el 2005, lo extiendo a métricas de
Finsler, la cual tiene en cuanta la orientacion de la superficie de separacion entre etiquetas.

Analizar CRF_Boykov2d.m. Se ha afiadido una comparativa con Snakes y LevelSet.
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6.4 Etiquetamiento por cortes en grafos
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